NLP in «Impresso — Media Monitoring of the Past»

Simon Clematide

Institut fiir Computerlinguistik
Universitat Zirich

NLP Research Workshop Bern

Danke an M. Ehrmann, D. Sandoz, Ph. Strobel fiir Material.



Intro IR WE KPE ™ NER/NEL

Was ist impresso?

NZZ 1eremes

Critical content mining
of 200 years of
historical

—_—.@E Media Monitoring
Impresso of the Past newspapers

Ein SNF-Sinergia-Projekt mit Beteiligung von Forschenden aus der

Schweiz und Luxemburg
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Wer macht mit? Eine transdisziplinare Community

an
ﬁi y the team

Simon Marten Maud
Clematide, Diiring, PhD Ehrmann,
Phi¥ Phiy

'I'I|ij;; van Estelle Daniele Matteo Paul Phillip +a team Of
Beek Bunout, PhD Guido, M.Se. Romanello, Schroeder Striibel, M.A. . . .
PhD historical advisors

+a team of
associated historians

Andreas Frédérie Martin Volk,
Fickers, Prof. Kaplan, Prof. Prof.
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Der “beschwerliche” transdisziplinare Weg

5 challeng

How best accommodate text analysis research

tools and their usage by humanities scholars?

Digitized Big, messy Noisy, Visualization Digital
newspaper silos data historical text  and exploration scholarship

Quelle: Maud Ehrmann
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Eine Karikatur des Co-Designs: Q & A

NLP Researcher’'s question
What fancy NLP application do you want?

Historian's answer
Keyword search

NLP Researcher's answer
Ooooh, ok, I'll give you keyword search

with NLP-powered search facets, recommenders
and exploration capabilities
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Intro IR ™ NER/NEL Facettierte Suche

Document Retrieval

@—" Moedia Monitoring

. : Search Newspapers Topics Inspect & Com
IMPresso of the Past

Eine Web-

Applikation fiir
search for ... | 0|V | die Suche,
Verwaltung,
Kategorisie-
IMPRESSO DATA RUNDOWN rung und
76 newspapers collected Vergleich von
500,919 158 Zeitungsarti-
i N keln und
3,462,799 images, Bildern.
12,493,358,703 word

SEARCH ARTICLES SEARCH IMAGES MGRAMS
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Facettierte Textsuche und Anzeige
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Language Identification (LID)

SEARCH ARTICLES

7]

Frontpage

FIND SIMILAR WORDS (1)

PUBLICATION DATE

%

/ﬂﬁfﬂ\

140 3760 1780 1800 1820 1k40 1860 1550 1900 1930 1940 1960 1980 2000 2020

ADD MEW DATE FILTER ...

FILTER BY LANGUAGE OF ARTICLES (4 OPTIONS)

chack ane or mare Silter results

French (32,221,689 results)
German (7,647,324 results)
English (65,207 results)
Luxembourgish (41,296 results)

NLP Research Workshop Bern 14.8.2020

Multilingualitat

Hohe Multilingualitat in
Luxemburgischen Zeitungen

Mehrere Sprachen in einem Artikel

Sprach-Information in Originaldaten
nur teilweise vorhanden, und nicht
immer zuverlassig

Sprache beeinflusst die Indizierung
(Stoppworter, Normalisierung) durch
SOLR

Artikel mit vielen Namen und
Ortschaften sind “schwierig”
Welche Tools kénnen zuverlassig
(historisches) Luxemburgisch

unterscheiden von Deutsch mit vielen
OCR-Fehlern?
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)
Q
o
N
b
<
>
2

o
[
50
5

o

w
c

(]
A
P

]

3

o

Multilingualitat innerhalb eines Dokuments
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https://impresso-project.ch/app/issue/onsjongen-1945-03-03-a/page/onsjongen-1945-03-03-a-p0001/article/onsjongen-1945-03-03-a-i0007

Intro IR LID WE KPE ™

NER/NEL

Multilingualitat

Fallstudie: Qualitat von urspriinglicher Sprachidentifikation

Genauigkeit des Originals

Sampling von 1000 “offiziell”
Luxemburgischen Artikeln, fiir die
langid [Lul und BALDWIN 2012]
eine andere Sprache vorhersagt.

&

ede ~en eofr elb o multi

v

NLP Research Workshop Bern

> langid Werkzeug “kennt”

Luxemburgisch (Ib) und wurde
trainiert auf unterschiedlichen
modernen Texttypen: JRC-Acquis,
ClueWeb 09, Wikipedia, Reuters
RCV2, Debian i18n

[Lul und BALDWIN 2012]
reportieren zwischen 88 und 99%
Genauigkeit

Genauigkeit auf unserem Sample:
79% (wenn 14% multilingual
ignoriert werden)

Einfaches Training auf eigenen
Daten mit der fastText
Textklassifikation? erreicht mehr als
98% Genauigkeit

14.8.2020

a
https://fasttext.cc/docs/en/language-identification.html
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Intro IR LID WE KPE ™ NER/NEL Idee One-Hot word2vec lernen impresso

Word Embeddings (WE): Dense Vectors of Real Numbers

Which line represents which word? (“war”, “peace”, “tomato”)

04
0.2 r
g /

0z 12
04 \‘\J

Word Embeddings

> Continuous dense numeric word representations learned from raw text.

A AL \,\f@/\ %g\;,mv

> Similar vectors mean similar words (cosine vector distance).

> Embeddings are a perfect input for numeric, neural machine learning
methods.

v

NLP Research Workshop Bern 14.8.2020 NLP in «lmpresso — Media Monitoring of the Past» 11 / 43



Intro IR LID WE KPE ™ NER/NEL Idee One-Hot word2vec lernen impresso

Categorical Word Representations: One-Hot Encoding

The standard word re.pre.se.u&a(:f.ou

The vast majority of rule-based and statistical NLP work regards
words as atomic symbols: hotbel, comfarew{:e, wallke

In vector space terms, this is a vector with one 1 and a lot of zeroes

[coococococoo0c001000 0]
Dimensionality: 20K (speech) — 50K (PTB) — 500K (big vocab) — 13M (Google 1T)
We call this a “one-hot” representation. Its problem:

moltel [c oo 00000001 0000] AND
hotel [coocococo0010000000] = ©

Source: [SOCHER und MANNING 2013, 35]

Question: How »similar are they distributionally?
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http://vectors.nlpl.eu/explore/embeddings/en/similar/

Intro IR LID WE KPE ™ NER/NEL Idee One-Hot word2vec lernen impresso

word2vec: Representation Learning
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For a gentle introduction, see »The lllustrated Word2vec
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http://jalammar.github.io/illustrated-word2vec/

Intro IR LID WE KPE ™ NER/NEL Idee One-Hot word2vec lernen impresso

CBOW: Word Prediction Task

Given a context of n surrounding words, what is the probability of
seeing the center word w? [MIKOLOV et al. 2013]

Apple

0.2

offers /o
O\\ ij l;t:
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¢ loa ;
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- o \\[%
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ey @/ |l

replacement

www.youtube.com /watch?v=aZariglogXc
y

Pre-training: Neuronales Netzwerk lernt {iber grossen Textmengen gute
Wahrscheinlichkeiten.
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https://www.youtube.com/watch?v=aZarigloqXc

Intro IR LID WE KPE ™ NER/NEL Idee One-Hot word2vec lernen impresso

»wevi: Visualization of a CBOW Training Step

Context words: drink, juice
Training center word: apple
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Input/Output hat Dimensionalitadt von One-Hot-Vektoren: drink=[0,1,0,0,0,0,0,0]
Embeddings sind gelernte Gewichte zu “hidden” Layer: drink=[0.1,-0.3,-0.4]

NLP Research Workshop Bern 14.8.2020 NLP in «lmpresso — Media Monitoring of the Past» 15 / 43
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Intro IR LID WE KPE

™

NER/NEL

One-Hot word2vec lernen impresso

Einsatz von Word Embeddings in impresso

SEARCH ARTICLES

= "amhem” ..

o .
Search » brow

article text

© Contains NOT contains

ﬂ arnhem

| ADD NEW ... | | ADD SIMILAR ... |

arnhem
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zwolle  venlo

arnhem | French % 25 s

nimégue

* Add amhem to filter

rotterdam  tilburg  roosendaal
eindhoven  deventer  arnheim
tilhanrs  naard  aranineus

REMOVE

FILTER...

Aoy

980 2000 2020

NLP Research Workshopﬁ Bern

14.8.2020

Gelernt mit fastText auf
impresso Korpora

Schlagt alternative relevante
Suchterme vor

Daten-getrieben aus den
impresso-Korpora
Semantische Ahnlichkeit

Varianten aufgrund von
OCR-Problemen

Varianten aufgrund von
Multilingualitat

Coming soon: Bilinguale
Embeddings (“état/Staat”) fir
sprachiibergreifende Ahnlichkeit

NLP in «lmpresso — Media Monitoring of the Past» 16 / 43



Intro IR LID WE KPE ™ NER/NEL Idee One-Hot word2vec lernen impresso

Grenzen von word2vec-artigen Embeddings und Ausblick

Jedes Wort hat genau 1 Vektor. Egal in welchem Kontext es benutzt
wird.

Der Vektor von mehrdeutigen Woértern (Bank) reprasentiert die
Mischung von Bedeutungen.

Neuer machtiger Trend: kontextualisierte Word Embeddings (ELMo,
BERT, etc.)

Jedes Wortvorkommen bekommt in abhangig vom Kontext einen
anderen Vektor.

Distributionalismus pur:
"You shall know a word by the company it keeps!” (J. R. Firth 1957)

Aber auch mit “statischen” word2vec Embeddings lassen sich
NLP-Probleme gut lésen. ..
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Keyphrase-Extraktion (KPE) mit Embeddings: EmbedRank
[BENNANI-SMIRES et al. 2018]

2 Ziele der Keyphrase-Extraktion
Informativeness: Keyphrase ist reprasentativ/informativ fiir Dokument

Diversity: Wenn mehr als 1 Keyphrase extrahiert wird, sollten sie
unterschiedlich sein voneinander.

Unsupervisierte EmbedRank-Methode
Keyphrase-Kandidaten mittels POS-Tag Sequenzen iiber
Inhaltswortern (ADJ* NOUN+) identifizieren (z.B. mit SpaCy)
Einbettung von Kandidaten und Dokument (nur Adjektive und
Nomen) in denselben niedrig-dimensionalen Vektor-Raum unter
Benutzung von word2vec Word Embeddings

Ranking der Kandidaten nach Informativitit (Ahnlichkeit von
Kandidat und Dokument) und Diversitat

NLP Research Workshop Bern 14.8.2020 NLP in «lmpresso — Media Monitoring of the Past» 18 / 43
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impresso Ahnlichkeit Diversitat

KPE fur Franzosisch: Verschiedene Ansatze

EXP-1950-12:27.

Le gouvernement frangais engage aujourd'hui
la bataille du budget militaire

& M. Plaven a toutes les chances de lemporter Notre correspondant de Paris nous téléphone ©
Alors que le président du Conseil pressait trés vivement ['A : le de

l'examen du budget spécial de réarmement, celleci, par 302 voix contre 2 5 4, a refusé de suivre M.
René Pleven et a fixé a aujourd’hui seulement l'examen des comptes de la défense nationale.

Cette manifestation gratuite de mauvaize humeur, sans grande importance politique, soulignons-le,
marque cependant avec beaucoup de clarté Fétat desprit du parlement actuel auguel le cabinet
dernande, & quelque neuf mois des élections générales, de voter 105 milliards dimpdts nouveaux
destinés 4 financer les dépens régultant du de Depuis

plus d'une semaine déjh, la discussion a commenceé en privé au sein de la commission des finances,

mais alors que le gouvernement réclame ces fameux 165 milliards, les commissaires ont fail savoir
qu'a leur sens, les charges fiscales ne devraient pas excéder 111 milliards, be reste, c'a-dire 5_t
milliards, devant étre trouvé par des économies massives réd-_. Usées a la fois sur le budget et sur,
l'ensemble des autres dépenses militaires. Le débat public qui va s'ouvrir aujourd'hui durera au
maximum dew jours. Vingt-scpl orateurs sont _, inscrits auxquels M. Jules Moch, mi'_, nistre de la
défense nationale, et M. \, René Pleven, chef du gouvernement ! donneront la réplique en appuyant
leurs propos de 'arme atemique de la question de confiance. Le cabinet I'emportera, chacun en
demeure persuadé dans les couloirs, maks uniquement en raison de la gravité de 1a situation
internationale. Sl n'y avalt pas, en effet, les lourdes menaces qui 'accumulent & Ihorizon, on
pourrait prédire sans grand risque au ministére Pleven la plus funeste des aventures.

v 7 [ mer

ERFULL

Budget mitare pouemernent miliards

minigtbre plaven  réarmermsnt

ERWP
budget  défensenaticnsls gouvemement eillipes
éamemsnt

SR
autres dépenaes miktaires ausuguels m. jules mach

budget mitare m. pleven m. \ rené pleven m. rené pleven

SR = Single Rank graphbasiert ; ERFULL = Embed Rank mit Embeddings von
impresso Korpus; ERWP = Embed Rank mit Embeddings von Wikipedia

Quelle: BA-Arbeit von Dominique Sandoz
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Ahnlichkeit

Diversitat

Ahnlichkeitsraum von Kandidaten und Dokument (in 2D)

08 sar conclusion () candidate
Onespect tilit o
utili
gt * document
0.6 met
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Oanalyses &

random sample
o P

04 construction

(9]

cyclic system

3]
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mdl r

0.2 Qg dl drug data report

examples s

0.0 molecular equivalence indices flhctional gmugsdiﬁer@n types,

molecular equivalence number

'.mq*;ular equivalence numbers

brary
-0.2 .. diverse chemical libraries topological shapes
chemlcal“brarles @
molecular structures t°p°l°§cal sh a&g
~04 ® molecule intéresting featurﬁ
* structural features
available chemical directory .
¥ compounds o structural domain
=0.8 1 O‘;et
-0.8 -0.6 -0.4 -0.2 0.0 0.2 0.4 0.6 0.8
Quelle: [BENNANI-SMIRES et al. 2018]
NLP Research Workshop Bern 14.8.2020

Textbasis:
Abstract von
Artikel mit Titel
“Using molecular
equivalence
numbers to
visually explore
structural
features that
distinguish
chemical
libraries”

Hohe Ahnlichkeit
von Keyphrases
(“topological
shape(s)”)
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Ahnlichkeitsraum mit MMR-Diversitat

MMR (Maximal Margin Relevance)

0.8 e o sar conclusion ()  candidate
2 Oumlly * document
M gt . . o
,_Janalyses @ selected candidate Fuge iterativ den]enlgen
o AT E Kandidaten j mit dem
eyclic system construction - "
- B) relatable classes grossten Wert der
0.2 Ghed mdl drug data report Differenz A-B hinzu.
examples
0.0 molecular equivalence indices f‘“wrﬁ'gmuﬂsdi"erg‘nwes A ist die Ahnlichkeit

molecular equivalence number qu-nWUlar equialence munbiers zwischen J und dem

-0.2 diverse chemical libraries topological shapes
C’ chem-:al‘braries O Dokument.

maolecular structures leDIo&:aleshaﬂe
° maolecule intéresting feal‘urij

B ist die hochste

‘A structural features
labl h ical di T Y . . . .
- e compounds @ Structural domain Ahnlichkeit zwischen j
und einem bereits
08 gt akzeptierten Kandidaten.

-0.8 -06  -04 =0.2 0.0 0.2 0.4 0.6 08
Quelle: [BENNANI-SMIRES et al. 2018]
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impresso Ahnlichkeit Diversitat

Diversitat von Keyphrases mit Embed Rank

En I'honneur de M. Garbani

- De Berne, le 23 juin

Jeudi soir, les sociétés inoises ont nisé, au Buirgerimis, une i en Mhonneur
du nouveau juge fédéral, M. Gacbani, La nombreuse colonie tessinoise assista presque
compléte 4 cette manifestation, au cours de laquelle des discours furent cés par le Dr
Gianini, au nom de Ia colonie, par le conseiller national Vigizzi, au nom de la députation ”
tessinoise aux Chambres, et par M. le conseiller fédéral Motta. Trés ému, M. Garbani-Nerini
répondit, déclarant avoir donné son nom pour la réalisation d'une des plus chéres
revendications du peuple tessincis. Tous les orateurs furent trés applaudis.

FLILL

conseiler national  manifestation

nombreuse colonie tessinaise  peuple tessinols  vigizzi

conseiler fédéral  manifestation  mom
nombreuse colonie tessinaise  peuple tessingis

SR

m.garbani  m.garbani+  nombreuse colonie tessinalse

peuple tessinois  sociétés tessincises

Quelle: BA-Arbeit von Dominique Sandoz
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Idee

impresso

Topic Modeling (TM): Soft-Clustering von Texten

Text-Clustering

Unsupervisiertes Gruppieren
von Text-Dokumenten

Keine vom Menschen
vorgegebenen Klassen

Clustering-Prinzipien

NLP Research Workshop Bern

Maximiere Ahnlichkeit von
Dokumenten innerhalb eines
Clusters.

Minimiere Ahnlichkeit von

Dokumenten in
unterschiedlichen Clustern.

14.8.2020

Topics interpretieren

NEE-MEALagNE SkI-hdagr. valie ot gin n-Inuise. sTatie

{seonE ..

Die haufigsten Worter eines
Topics auflisten.

Texte mit 1 dominanten
Topic “verstehen”.

Soft-Clustering

Ein Dokument kann zu mehr als
1 Topic gehoren.
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Topic Modeling in a Nutshell

1l neige en Hollande

Topic Modeling
Algorithm

Number of topics

NLP Research Workshop Bern 14.8.2020

Idee impresso
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Intro IR LID WE KPE ™ NER/NEL Idee impresso

Topic Modeling in a Nutshell

JWUM&‘&

| Document collection l

Topic Modeling
Number of topics Algorithm
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Intro IR LID WE KPE ™ NER/NEL Idee impresso

Topic Modeling in a Nutshell

Distribution of
topics for each
document

Topic Modeling
Algorithm

Number of topics
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Topic Modeling: Intuitiv erklart

Dokumente als Bag-Of-Word (Multimenge von Wortern)

Welche Wérter kommen wie oft vor?

Was sind Dokumente? Eine Wahrscheinlichkeitsverteilung von Topics

Typischerweise ein Haupt- und mehrere Neben-Themenbereiche, welche
anteilsmassig fiir den Inhalt charakterisieren.

Was sind Topics? Eine Wahrscheinlichkeitsverteilung von Wértern

Jedes Topic ist ein grosser unfairer Wiirfel mit vielen Seiten, wo jeweils ein
Wort drauf steht.

Generatives LDA Topic Modeling intuitiv

Wiirfle fiir jedes Dokument anteilsmassig mit jedem Topic-Modelingwiirfel
die Woérter, die letztlich den Bag-Of-Word des Dokuments ausmachen.
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Dokumentahnlichkeit beziiglich Topic-Verteilung

< C | (D inphodata.cogs.indiana.edu/:

ﬁPhO Topic Explorer

Associated Press Sample Topic Explorer (1988-90)

Focal AP 0010: George Bush behind enemy lines on Thursday witha 32 10 Topics ‘

Proporson of Socument assigred 1o foso
0z

o0 01 03 o4 o5 o8 o7 08 08 19

oA - S R . < S SR ML A 10 TORICS crsared =y 4 7| APBSOToRAED |
| APBBO708-0010: George Bush campaigned behind enemy lines on Thursday with a ... R
APBB0810-0119: Republican platform writers agreed today to keep Michael Dukakis' name ; : =

APB80910-0013: Democratic vice presidential nominee Lloyd Beﬁmqn is fighting for votes 5 H sH
| APBB0801-0074: The Republican war for Virginia's gubernatorial nomination has heated uj <l W

APBB0812-0204: George Bush reviewed the names of potential running mates with ... Display Options
APB80919-0103: Michael Dukakis accused Republican George Bush today of campaigning ajphabetical sort
APBB0818-0239: Democrat Michael Dukakis on Wednesd iticized Republicans for usirs topic bars

| AP900716-0008: A drive to change the way Americans elect their presidents ...

| APBB81121-0135: The emerging Bush administration includes prominent holdovers. fr-um the
| APB81004-0099: Democrat Michael Dukakis said today he was gainin_g ground on -

| APBB0711-0068: Michael Dukakis was back in his home base of Boston ...
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Intro IR LID

WE KPE ™ NER/NEL Idee

lllustration zu Topic Modeling

Topics
gene 0.04
dna 0.02
genetic 0.01
life 0.02
evolve 0.01
organism 0.01

L

brain 0.04
neuron 0.02
nerve 0.01
data 0.02

number 0.02
computer 0.01

-

Documents

Topic proportions and
assignments

Seeking Life’s Bare (Genetic) Necessities

COLD SPRING HARBOR, NEW YORK— “are not all that far w;\nl." especially in
How many does an [GEEIRISH neg
Survive! Last week at the genome meeting
here,* two genome rescarchers with radically
different approaches presented complemen-
tary views of the basic genes needed for lifg
One research team, using v analy

comparison to the 75,000 in the hu

e, nores Siv Andersson ereiTs

up with 7O

ses to compare known genomes, concluded  more
that today’s BEEBISIN can be sustained with  sequenced
just 250 genes, and that the carliestlife forms — any newly
required a mere 128 The —

carcher mapped
in a simple parasite and esti

[ Haomoptitas
mated that for this organism, [ ‘goname

800 genesare plenty todothe | o
job—but that anything short
o 100 wouldn't be en

g

AT “Toenes 122 gones

Tagenes
— 2,

match preciel, those

* Genome Mapping and Sequenc-
ing, Cold Spring Harbor, New York, Stripping down. Compu is yields an esti-
May 810 12 mate of the mirimum modern and andient genomes.

SCIENCE o VOL. 272 « 24 MAY 1996

impresso

Zutaten fir probabilistisches Topic Modeling nach [BLEI 2012, 78]
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Topic Modeling in impresso

Texte werden auf Nomen reduziert und lemmatisiert.

Konkret: Part-of-Speech Tagging mit SpaCy und Verwendung von
zusatzlichen morphologischen Ressourcen zur Reduktion auf
Grundformen

Motivation 1: Interpretierbarkeit: Nomen lassen sich in Isolation gut
verstehen.

Motivation 2: Datenreduktion: Effizientere Berechnung (Rechenzeit
und Speicher) unserer “big impresso data”

100 Topics pro Sprache
Tooling: Mallet-Werkzeug

Millionen von Artikeln kdnnen auch Mallet (iberfordern. Losung: Topic
Modeling auf Sample mit nachfolgender Topic Inference auf allen
Dokumenten
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Topics als Suchfacetten in impresso

SEARCH ARTIELES

"arrihern on amshem(z mees]” -

sarch for

[Pl=mn]

France (o84 results)
Eindhoven (510 results)
Basel {Bog rmauits)

Lage (76 results]

(5385 woax oFTioNs)

Fran uv Tome (227 oeTios)

Riter vevults if avet of 3 saboctid 10pe appbes

1B fr mstch - dquipe - ligun - chub - saisen (1,353 reaulis)
deteil . zetung . frage - negierung - weise (115 results]
it frent - arsbe - gusrrs - anneesi - rard (706 results)

e berfin . miinchen - wien - mark - frankfurt (587 results]

e schweeis - frankreich - destachland - italien - schwede
(583 st

[BY fr maich - jous bt - dquipe - minube (515 revuies)

IEY frbat - finale . tour - boarnai - match (491 resuits)
o staddt - schweis - bern - genf - ted (B0 resuits)
de london - armee - angrif  iftwaffe - general (412
e

o do - and - i - sage - ubi (3B results)

u = ,]

DiERLAY A3

ORDER BY | RELEVAREE
comrant _ || save [ Exponr o |

6,840 articles foud containing ambem or amhem or arnheim or ameim

Y.
. AFRIL 3, 1968 - p.3

Ml b phads st e bbb Asssmsedi, b

LOCATIONS Sursbe, Mirede
Algemens Kunatzide Usie M. V. (AKLIL Ambee (Pays-Bas) Lussemblée gindeue des setisnaires
Btra conpuis par lex inthresds s Duress de 1s secsite, Velperweg 76, Armmhem. Les sctions pruvent

=]

AIV 1 BHI vV
Gazette de Lausanme  wi

4 de survedlance Ambem e 29 3wl 1968 ASSA 679 / 3

NSy, A 31,

LOCATIONS Sumbe, Messle
Fmbers [vslarste], urs stus-maitresse de la Suisse basgaise, sefigion (#fommis, capable S enseigne

B lle Wikdrick, & Dutarbeck, pria fifunisnm, Hollands

o T COLLLTTION

Retraite allide 4 Arnhem.,,
Le Peuple, La Sentinel

Topics aus dem Bereich Sport, Krieg, Stadte sind prominent

NLP Research Workshop Bern
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Topics ausschliessen

Media Monitoring

impresso of the Past

Search®

SEARCH ARTICLES EARCH

= “arnhem or amhem(z more)" ~

B3 match - équipe - ligue - club - saisc ..

filter by topic . .. "
Y S Suchverfeinerung iiber positive oder
Containing () NOT containing . .
negative Filter

Fr match - équipe - ligue - club - saison
R match - jeu - but - équipe - minute

Fr bat - finale - tour - tournoi - match

| REMOVE

1
MORE... (2,527 MORE OPTIONS)
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Suchanfrage und Topics auf Zeitachse (iberblicken

!_ CURRENT SELECTION x

1

.| #rarmeée - colonel - service - major - chef roric

i

1 .

o

qd - Aike . P P |

n 1820 1840 1860 1882 1900 1520 940 1560 1980 2000

1 B applycurrentsearchfulters.ihitersj W|e Vertellen SICh dle Tre'ﬂ:er?
165 results from 1809 to 2009, within current .

: Wo gibt es Peaks?

search:

l containing arnhem or amh r

by

A | ADD As SEARCH FiLTER | [ EXCLUDE FROM CURRENT SEARCH |

4

|

- 3 ; :

4 armée-colonelservice-major-chef-général

"5. (FRENCH)

1
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Topic-basierter Artikel-Recommender: Such-Treffer

SEARCH ARTICLES

Gaous canen ov| WEEvANCE < | oiseavas
B “abant || 1 match - bquips - Bigud - club- 4aH8c - 2182 articles Tl comtaiming Arsiheis with sopie MATGH - fQUWE « LIGUE -+ CLUB - SATSaN SaNT f EaPORT +
s = e : " LNA
2| 7] S

FILTER BY LOCATION {1428 oPTIONS}

Belgium (429 resuits)
Enachede (411 results)

Glasgow (402 results)
Sparta (347 results)
Wierest (318 resalts)
Mdan (302 results)
Frasce (388 resuls)
REL.
Tilburg

ariecht (56 rmsuits)

6o results)

o |

B ra match - dquipe - igue - club - salson(z, 18z results)

i armée - colone! - service - majee

Fr sl - conesurs - raceed - gpart . v

fr course - monde - place - temps - dtape {125 results)

Facettierte Suche nach “Arnhem” mit Topic Fussball

NLP Research Workshop Bern 14.8.2020 NLP in «lmpresso — Media Monitoring of the Past» 34 / 43



Intro IR LID WE KPE ™ NER/NEL Idee impresso

Topic-basierter Artikel-Recommender |

Gazette de Lausanne — Monday, May 12, 1980 14 o5 P

FRips FacsiviLE B SRR =% FULLSCREEM: OFF

ML TR UL S WS R e a

Alkmaar, PSV Eindho\ran. 'FC Ulrecht et
Twente Enschede seront engagés en Coupe de
1'UEFA. Enfin, Vitesse Arnhem et le FC Haar-
lem ont été relégués en deuxiéme division.

Similar Articles

p wunen 7, 185 - pa
Béroche st Chbtelard e varve IV LIGUE NEUCHATELOISE |

LES FENALES ONT DEBUTE Le championnat de IV igue est
s champions da Eroupes swide] et (10

Lo reteur di treis ancians Pour la rencontes Suisse-Bulgarie Cing farmules an 34 ans Depuis 3575, 5ot durant bes 14

derniéres saisans, Je championnat de Suisse de ligue A a connu
pas moirs de cing formules diff smide| shonsen 4l

Karl Grob : un retour en équipe nationale apris six ans
d'abpemen. (Photo asl) Mardi pros siselshan e

s Fasch =, Vevry 7, Zieich 7, Shan, Smitrartase LOEATIONS. Suiase, Maseie

TOPICS IN COMMON
TOPICS IN COMMON

FR mutch . dquipe B - chob - saisan
FR rmanch - doepe - bpas - cus - zamne

TORICS IM COMMON

FR rmusteh . depige - e - chib - anisan

Ahnliche Dokumente (aufgrund der Topic-Distribution)
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Topic-basierter Artikel-Recommender Il

impresso

Journal de Genéve — Wednesday, April 18, 1045 1 52 Pl

Dags lo mord-est de la Fo

et ouvelr les roules vers le sud. D

bhommes.

Les troupes i, fses altaguant
I sud au deld de Lawienbure, dams
::l Gté immobilisées au sud-esi de

Similar Articles

LA-CHAPELLE Les Allids s'c

Joumal ds Gesdwe © THimEDAY, SFTEMREN 14, 1544 - PO
AUQUEST D'AIX-LA-CHAPELLE Les Aliés e'emparent des
défemses extérieures de L igne Siegfried 0. G. Eisenhawer, 14
— D'Exchange : Des Fapports non wide] sherttest 10

corvoite =, Prarce ©. Salfert
i 7, Woantlie < AE Wiy 7. bt =, Biigrar 1, Mmse
FUORE L A ok Eissabianr

TOPICS IN COMMON

FR o armde | gosire - sreers - nori

Nolre, Pennemi a pours
sulvl ses elforts pour lorcer le passage dus

=% FuLLscREEN: OFF |

e combais se sonl
déroulés des deux cOtés de Lichenzell et au mord
de Frewdenstadt, L'eancml a perdn  de

rs le sud-esi et

nos g Blours

nombreux

homees

Les troupes frangaises astaguant vers e sud-est at

e sud e el de 9 Lauder

ont dei immobilivses au
do ¥ Labe,

Les Husses sont prits b
UExpress - reswr, soom

e Dnlepe

™ 24,1043 = P

Les Russes sant préts & franchir le Dniepr Lsrmée rouge
développe sa grande offensive en Uikraine Les canons
soviétiques tirent déjh sur la rive occkd atide| shertbat P31
VBTN Ukrsine 1 Polisea 7, Smolanah ., Moaso ¥, Rattae
Movomaskorak, Measa |, Ruaga *, Gl 7, Sarkn

TOPICE IN COMMON

FR frot - armsde - gasrre o

Dans e nord-est de la Fordt-Noire, lennemia

déroubés des deus cbtés de Lichenzell et au nord

L
villo et A Touest .

Freudenstads. L'ennem a perdu de nomneus

Taiblement beurs bases do départ, grice & la vinacied de

s continuelas.

Pourssivi ses affarts pour Forcer le paskage dex montagnes

et ouvir les routes vers le sud. De comibats se sont

rg. dara ba plaine s Rbin,

t da la ville ot b Touest

ome déelench
Tonsoay, Y 1, 4 - P

Les trowpes britanniques et canadiennes ont déclenché hier
une grande attague au sud-ouest de la vile de Caen De
vislants combats font rage au sed de Pt

[ S PSP rR——

L Wi Uiy Db, . 5,
Len Arglsa

Lo Canirrs

TOPICS 1N COMMON

R froes - s - gonire - sveseré - mave-

Ahnliche Dokumente mit “Arnhem” und Topic Krieg

NLP Research Workshop Bern

14.8.2020
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Named Entity Recognition (NER) and Linking (NEL)

WigeppiA  Martin Hirsch | rec

From Wikisecta, Poa fres ancyciopeda

jnition: detecting boundaries

r PER 1 classification: assignment of a semantic category
Une déclaration controversée de Martin Hirsch| le

directeur général de I Assistance publique-Hopitaux de

_ L’ o r LOC tion/linking: to a unique reference
Par.ls_(AP-HP}. le premier groupe hospitalier c'e:Franf.‘e-

Quelle: Maud Ehrmann

impresso benutzt momentan ein regelbasiertes System fiir NER und das
AIDA-System fir NEL.

Fortschritt: Wissenschaftlicher NLP-Wettbewerb (Shared Task) zu NER
und NEL (CLEF HIPE 2020) mit impresso Daten.
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NER-Performance in HIPE 2020 auf historischen Daten

French German

(a) Literal Strict Fuzzy Strict Fuzzy

P R F P R F P R F F R F
CISTERIA - - - - - - .T45 .578 .G5H1 .BEO .683 .76
EHRMAMA 793 764 .TT8 893 .BG1 87T |.GO9T 659 .6TR 814 TGS TRY
ErTIM 435 248 316 .604 .344 439 - - - - - -
InmLA 605 .675 .638 .T55 .B42 .T96| - - - - - -
Irisa JT05 634 668 828 .T44 T84 % S5 * - = =
L3 .B31 .849 .840 .912 .931 .921|.790 .805 .797 870 .B86 .BT8
Limst -T99 820 814 88T 000 8OR| - - - - - -

NLP-uQam 705 i 828 T44 TR4| - - - - - -

LT 708 719
775 819 .796
740 763

TGE .T26

SBE 530 477 J
SINNER 788 802 795 .B86 .002 .894
Uri 693 686 68D 825 .B17 .B21|.6
Uva-iLps 656 719 .6B6 .T94 .BGO B30 |.49¢
Wens 731 228 347 BTG 273 416 |.605 337

)
T2

impresso.github.io/CLEF-HIPE-2020

A0S 545

https:

Bascline 693 606 646 825 .721 .le'.'l|.0-].'3 378 476 .T90 464 585

Neueste BERT-basierte “Labor”-Ansatze sind erstaunlich gut mit alten und
OCR-fehlerbehafteten Texten: Bestes System fir Franzdsisch findet 94.9%
der NEs (Recall); 83.1% der gefundenen NEs sind korrekt (Precision).
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Named Entities in der impresso Artikelsicht
Luxemburger Wort — Saturday, July 27,1946 ¢ ps

Der ,Verrater von Arnhem"
gestorben

Der Merriiter von Arnhem” gestorben London, 27. Juli. (Reuter.) Der Korrespondent des Daily Express® in Amsterdam berichtet
seiner Zeitung, dall Chris

noCATIoNS Londsn |, Germany
PROPLE Marika Rokk 7, Kurt Singer
Tares

o Bl - woche - regie - king - john B regierung - afp - sowjetumion Dt oictals Kkl gbnindhalt

reter - moskau
ot landon - armee - angril . kdtwaffe R aciy witkung

general - gefirgris - polite

fal

o familie - boerdigung - trasser - heer

DF ragearung - barbes - pol - partel Bgeb Finschied

wien

O jub  jomi - august - mal - samstag

mann

ADD TO COLLEETION ..+ [T

1 TEXT REUSE

PASSAGE AVAILABLE
Der , Verrdter von Arnhem™ gestorben  Der Verriiter van Arnhem” gestorben

London, 27. Jull. (Reuter) Der 3 i, )
Korrespondent des ,Dafly Express® in Soidta; 27:Julk (Tatar:) Der
é;‘nsle;'ﬂamL?e;lch tet seiner Zeilung, dafl  Korrespondent des Daily Express” in

ristian ndemann, genannt ,Jling- il i
Kong",. de0 gashickiests Spion. der oan Amsterdam berichtet seiner Zeitung, dafl
Deutschen den Plan iber Landung & Christian Lindemann, genannt ,King-
alliierter Luftlandetruppen bel Arnhem

Knno® der operhicktests Sninn dar dan
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Distribution von Linked Entities (iber Korpus

Luxemburger ‘Wort — Saturday, July 27,1946 4 ps P

gestorben

Der Verrater von A
seiner Zeitung, dafll
LocaTIoNs London, |
PEOPLE Marika Rékk =}
ToPics

DE film - woche - regie |

o€ london - armee - ang
general
DE regitrung - berlin - pl

wien

CURRENT SELECTION x

Marika Rokk rerson

140 w50 1950 1570 1580 2590 2000

apply current search filters (2 filters)

847 resultdin total (from 1935 to 2006)

| ADD AS SEARCH FILTER | | EXCLUDE FROM CURRENT SEARCH

ADD TO COLLECTION |

Der , Verrdte

London, 2
Korresponden|
Amsterdam b
Mhsdledine T id

NLP Research Workshop Bern

dent des D3

ghem” gestor

wter.) Der
Daily Express

impresso
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NER/NEL Idee impresso
Autovervollstandigung Dynamische Suchfilter
SEARCH ARTICLES  SEARCH IMAGES  NGRAMS R Philipp Etter v
oh for P 1 v
‘ Etterl P|Y
SON (2,476 OPTIONS] m
_Etter Search in article contents s -
et P—
. B Philipp Etter{1.470 results)
Etter Search in article contents.
Max Petitpierre (80 results)
G. Etter, notaire Enrico Cefio (46 results)
M. Etear Hansz Streufi (44 results)
Paul Chaudet (41 results)
G. Etter Ludwig von Moas (39 results)
Phillap Etter Giuseppe Motta (38 results) =
Thomas Holenstein (38 results)
Petermann Etterlin Giuseppe Lepori (33 results) =
Andrew Van Etter Markus Feldmann (25 results) =
— Etter e MORE... (2,466 MORE OPTIONS)
FILTER BY LOCATION (1,603 OPTIONS) =
Gellnkte Und ungellnkte Namen check on or roors locatians to Fter ks )
y Switzerland (B33 results)
Bern (424 results)
Auch (304 results)
Lausanne (281 results)
v
NLP Research Workshop Bern
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Zusammenfassung

Das Impresso-Interface reichert eine Standard-Such-Applikation mit
semantischer Information an.

Verschiedene Text-Mining-Methoden unterstiitzen die Nutzenden
beim Erfillen ihres “Informationsbediirfnisses”.

Fir jede Art von semantischer Anreicherung (NER, Topics) gibt es
spezifische Explorationsméglichkeiten (heute gar nicht angesprochen
von mir).

Vielen Dank fiir die Aufmerksamkeit!
Fragen, Kommentare, Anregungen willkommen

Danke an alle, die zu https://www.impresso-project.ch beigetragen haben.
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